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1. Introduzione

L’'analisi condotta in questo studio é dettata alatbnsapevolezza che il turismo puo
contribuire in maniera importante alla crescitaregoica di una regione. In un’area geografica,
come quella che rientra nei confini della Regiomscana, dall'estensione relativamente contenuta
e dove il turismo rappresenta un’importante fonteedidito, i cambiamenti della domanda di
turismo possono avere un impatto molto rilevanteswluppo economico, disoccupazione e altre

importanti variabili economiche.

Quanto una potenziale destinazione possa appéaerte agli occhi dei turisti dipende in
larga misura dal suo clima. Negli ultimi anni gpeyatori del settore turismo hanno cominciato a
guardare con preoccupazione alle minacce posteatabiamenti climatici. Lo scopo di questo
studio e valutare in che modo le condizioni clirdlaé possano influenzare i flussi turistici verso la
Toscana. A questo scopo si & condotta un’analiselpatilizzando un dataset che, per il periodo
2000-2007, combina informazioni sul turismo e sabiadizioni climatiche in ciascun comune della
Toscana. La relazione tra flussi turistici e coratiz climatiche é stata esaminata utilizzando sia u
modello statico ad effetti fissi, sia il modellmndmico Arellano Bond (1991). Per farlo sono state

utilizzate come variabili esplicative le medie ddikmperature massime giornaliere rilevate.

Benché, dato il breve intervallo temporale persano disponibili i dati, I'analisi presentata
in questo lavoro non possa sperare di catturar@icagarte degli effetti — quelli di breve pericdo
delle variazioni climatiche sul turismo, si credeged risultati dello studio possano fornire delle

indicazioni utili in merito alla sensibilita deuisi turistici alle condizioni climatiche.

La parte che rimane di questa tesi € organizzatzgecgegue: nel capitolo 2 si descrive |l

ruolo economico che il turismo ha nella regione CBom e si presenta una breve rassegna dei



precedenti studi che hanno esaminato la funzionedamnanda di turismo prendendo in
considerazione anche dei fattori climatici tra Briabili esplicative; nel capitolo 3 si presenta la
metodologia comunemente utilizzata per I'analisi diti panel, inizialmente prendendo in
considerazione alcuni articoli che analizzano diagjuesto tipo e, successivamente, procedendo con
la descrizione del modello Arellano Bond; il capotal presenta un’analisi preliminare dei dati
riguardanti gli arrivi e le presenze di turisti m@muni della Toscana; nel capitolo 5 si illustrano

modelli implementati ed i risultati ottenuti; il giolo 6 presenta alcune considerazioni conclusive.



2. Turismo e cambiamenti climatici

Il turismo, nel corso degli anni, si & aggiudicato ruolo importante tra i maggiori settori
economici mondiali. Tutti i Paesi si adoperano peter sfruttare al meglio questa enorme risorsa
economica, ad esempio intensificando le infrastratte i trasporti o migliorando le strutture
ricettive in modo da poter soddisfare varie tipadodj clientela.

In Italia il settore turistico ha grande rilevaremnomica. Negli otto anni dal 2000 al 2007
la sua incidenza sul Prodotto Interno Lordo nazmwa da un minimo di 9.09% nel 2005 ad un
massimo di 11.08% nel 2000 (World Travel and Touari€ouncil) (Figura 2.1), la ricchezza
prodotta si aggira attorno ai 58.3 miliardi di e@@ milioni € il numero di lavoratori occupati nel
settore turistico o in settori indirettamente légatesso (dati Confturismo 2001).

Figura 2.1
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In particolare, la regione Toscana gode di noteaffluenze turistiche. Benché questi si
concentrino in gran parte nelle citta d’arte, geaalla varieta della conformazione del territorio
(Figura 2.2), la regione offre anche servizi tugisbalneari, termali, collinari e per le attivita

montagna, la grande qualita e varieta della pranhézieno-gastronomica, inoltre, partecipa alla



popolarita dell’'area. La Toscana accoglie ogni aofice 40 milioni di turisti e le attivita che

ruotano intorno ad essi, con un fatturato complesdi 9 milioni di euro, contribuiscono per I'8%

al Prodotto Interno Lordo regionale (dati Regiomsdana).

Figura 2.2: Conformazione geografica del territorioe divisione tra le varie province toscane
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E’ quindi evidente che il settore turistico & unace fondamentale anche dell’economia

toscana e che, data la diversita delle propostistitire disponibili, pud essere interessante

verificare in che modo gli eventi climatici ne énzino i flussi. E' immaginabile infatti che, ad

esempio, un’estate molto piovosa sia negativalgarismo balneare o, al contrario, la mancanza di



precipitazioni per un lungo periodo abbia come egangenza il disinteresse da parte dei turisti che
prediligono l'aspetto naturalistico della regione ancora, si pud pensare che forti nevicate
comportino un maggiore afflusso di turisti nellagibne invernale, oppure un anno con anomale
ondate di calore sia un disincentivo per i visitadielle citta d'arte.

Negli ultimi anni sono stati pubblicati vari stuaion lo scopo di spiegare la funzione di
domanda del turismo, i quali hanno evidenziatadaiicativita delle variabili climatiche utilizzat
Lise e S.J. Tol (2002) inseriscono come variasplicative i fattori climatici, rilevati nelle cagli
di 210 Paesi, quali la temperatura media stagiosialéelle ore notturne che diurne e il totaleedell
precipitazioni stagionali. Gli autori sostengone da mancanza di precisione dei fattori climatici
sia compensata dal fatto che i dati coprono urogerdi tempo di 17 anni, utilizzando quindi nella
loro analisi 1730 osservazioni. Il modello vienenstto con i minimi quadrati ordinari correggendo
gli errori standard col metodo di White. La loma#si porta a concludere che entrambi questi
eventi sono significativi ed, inoltre, calcola umemperatura ottimale per i flussi turistici
internazionali, pari a 2C.

Hamilton, Maddison e S.J. Tol (2005) hanno rilevete, a causa dei cambiamenti climatici,
i Paesi caldi subiscono un minore afflusso di tussranieri aggravato dalla scelta da parte dei
turisti interni, di spostarsi al di fuori dei confinazionali. Hanno, infatti, osservato che glitSta
situati a latitudini e longitudini basse risultaessere sempre meno meta di turisti sia stranieri ch
nazionali. Sono giunti a questi risultati usandéestensione del Hamburg Tourism Model (HTM)
il quale & un modello che analizza la domandamgmo a livello globale e non soffermandosi ad
ogni singolo Paese. Il modello € strutturato dafdaeioni, di cui una studia il totale degli arrigi
turisti stranieri nei vari Paesi, l'altra analizaavece il numero totale di partenze, entrambe
comprendono come variabile climatica la media dédmperatura annua. Successivamente,

Bigano, Hamilton e S.J. Tol (2007), hanno piu maciente concluso che i cambiamenti climatici



comportano quasi un dimezzamento dei turisti straniei Paesi caldi contrapposto ad un aumento
del doppio negli Stati freddi.

Questi ultimi due modelli presentano pero dei lintbme evidenziato sia dagli stessi autori
(Hamilton e S.J. Tol (2007)) sia da Goessling d k2006). Il primo e dato dal fatto che l'ideale,
per i fattori climatici, sarebbe stato I'utilizzo dati mensili, ma non per tutte le Nazioni consade
perd c'e questa disponibilita. La raccolta dei daile diverse parti del mondo infatti non e
omogenea, e quindi gli autori hanno dovuto optarernpedie annuali. Questa mancanza ha fatto si
che non ci sia una distinzione stagionale, cosvaiite trattandosi di funzioni di domanda di
turismo. Un secondo limite € che molti dati soratisdtimati, questo perché, dato I'elevato numero
di Nazioni inserito nel modello, molti risultavamssere mancanti. Un altro aspetto a sfavore di
guesti modelli &€ considerato I'utilizzo solo deleanperatura come fattore climatico, non vengono
inserite ad esempio le precipitazioni o il numercok di luce giornaliere, gli autori comunque
sostengono che la temperatura e l'unica varialolesiclerata in tutti i data sets climatici e che,
inoltre, & l'unico fattore risultato sempre sigoétivo nei vari studi econometrici condotti sulla
domanda di turismo. Per finire Goessling e Hallo@0muovono una critica a tutti i tre modelli
sopra velocemente descritti, sostengono infattitangé Paesi inseriti nello stesso modello fanno si
che non si tengano in considerazione le carattghestspecifiche dei diversi Stati, portando quindi
ad una distorsione dei risultati ottenuti.

Nelle analisi sopra considerate non si tiene calglbaspetto dinamico dei cambiamenti
climatici. Bigano, Goria, Hamilton e S.J. Tol (200%@nno studiato un modello che utilizza dati di
panel (considerando due diversi periodi di tem@83t1989 e 1990-1995) applicandolo alle varie
regioni italiane ed utilizzando come variabili citiche sia le temperature medie mensili che le
precipitazioni. Queste due variabili sono stateeiitts anche con un ritardo di 1 periodo e di 12

periodi supponendo quindi che i fattori climatitiecinfluenzano la domanda di turismo non sono



solo quelli del periodo nel quale si analizza laakale dipendente ma anche quelli, rispettivamente
di un mese e di un anno ad essa antecedenti. $atnstsnati due modelli, uno considera tutti i
mesi e l'altro analizza solo i mesi estivi ed imadr, in entrambi, inoltre, vengono utilizzate eell
variabili dummy per gli anni che hanno avuto evetltmatici anomali (forti precipitazioni,
temperature elevate), queste analisi sono stateottenutilizzando il metodo dei minimi quadrati
ordinari ad effetti fissi. La temperatura e le [ppéazioni sono risultate essere significative,
I'utilizzo delle variabili dummy ha permesso aglitaeri di osservare che estati particolarmente
calde non comportano cambiamenti di destinaziong@atée di turisti che hanno pianificato un
viaggio di durata medio-lunga, mentre influenzaegativamente coloro i quali scelgono periodi di
pernottamento brevi (una notte) o le cosiddette futori porta giornaliere. Rimane infine da
osservare che, mentre negli altri studi sopraicr&igono inserite nell’analisi anche altre vatiabi
non climatiche (I'area geografica, i chilometri @bsta, il reddito pro capite...), in quest'ultimo
studio I'unica variabile non climatica inseritaagdtessa variabile dipendente presa con uno eidodic
periodi di ritardo. Gli autori sottolineano che,no® € vero che in altre analisi variabili non
climatiche risultano significative nella funzioneé domanda di turismo, e altrettanto vero che,
spesso, sono esse stesse ad essere influenzédataclimatici e da questo deriva la decisione d
non inserirle nel modello.

Gli studi sopra citati confermano, tramite anaditistiche, il fatto che gli eventi climatici
influenzano il turismo, €& interessante quindi vesife quanto sia vero in una regione come la
Toscana per la quale, come gia detto, questo sdiftre diverse tipologie di servizi turistici ed é
percio, economicamente rilevante. Inoltre averéspasizione delle stime di come i flussi turistici

rispondano al clima, puo fornire delle indicaziotili per cercare di stimare i possibili impattiide

cambiamenti climatici.



3. La funzione di domanda di turismo usando dati pa  nel

3.1 Uno sguardo alla letteratura

Gli articoli di seguito citati analizzano la fuomie di domanda di turismo utilizzando dati di
panel ma non prevedono come variabili esplicatifatori climatici. E comunque utile dare loro
uno sguardo per farsi un’idea di quali analisi \@m@implementate nel caso di dati di panel.

Eugenio-Martin, Morales, Scarpa (2004) usano cemgabile dipendente il numero di
arrivi di turisti nei Paesi dellAmerica Latina neglito su variabili quali: PIL, investimenti pro
capite, prezzo (calcolato come rapporto tra ildatiscambio ufficiale e il fattore di conversionel d
potere d’acquisto, confrontando i Paesi dell Ameri@tina con gli Stati Uniti), spesa pubblica per
'educazione pro capite, livello d’istruzione, agpéva di vita, commercio (visto come saldo netto
di importazioni ed esportazioni). L’equazione dsbéalel modello €;¥Bxi.1 + €, usano quindi un
modello AR(1) regredendo gli arrivi sulle variabdsplicative ritardate di un periodo, in questo
modello gli autori ipotizzano che gli errori siaeteroschedastici e correlati tra loro ma suppongono
I'incorrelazione tra questi e le variabili esplivat per questo motivo usano come metodo di stima |
minimi quadrati generalizzati. Un limite di questaalisi sta nel fatto che, trattandosi di dati di
panel, non viene tenuto in considerazione un pivs®etto individuale non osservato costante nel
tempo, incorrelato con le esplicative, ma sistecaatiente correlato con la variabile dipendente.

Proenca, Soukiazis (2005) utilizzano una metodaldiyersa, rispetto a quella sopra citata,
per analizzare i flussi turistici verso il Portdgalfocalizzando I'attenzione sui turisti di nazadita
spagnola, tedesca ed inglese. Innanzitutto labitgidipendente € il rapporto tra la spesa soséenut
dai turisti delle diverse nazionalita che arrivand?ortogallo e la spesa sostenuta dalla totaéta d

visitatori, mentre vengono inizialmente usate coradabili esplicative il reddito pro capite dei



1C

Paesi di origine, il tasso di cambio tra il Portbma le diverse nazioni, gli investimenti pubblici
effettuati per incentivare il turismo e la dispdhih di posti letto. Il modello implementato
regredisce il logaritmo della dipendente sul lotyaoi delle esplicative tenendo conto della presenza
dell'errore stocastico. Per questo modello vengoti@zati tre diversi metodi di stima. In prima
battuta e calcolata la stima usando i minimi quadradinari, non tenendo conto delle diverse
nazioni d’origine bensi utilizzando la totalita dkiti. Successivamente al modello viene applidato i
metodo di stima ad effetti fissi inserendo variaBummy per i diversi Paesi d’origine. In questo
modello si assume che le differenze tra i divetati¥engano catturate dal termine costante. Infine
vengono proposte le stime calcolate con i mininadyati generalizzati applicati ad un modello ad
effetti random. In questo caso le differenze atratt tra le nazioni d’origine sono stocastiche per
assunzione e quindi inserite nel termine d'errdd®po questi primi tre modelli, gli autori
sottolineano il fatto che inserire tra le varialelplicative anche la dipendente ritardata di un
periodo, permette di catturare in maniera piu stiah il comportamento dei turisti. E prevedibile,
infatti, che conoscere ed apprezzare un luogolldiggiatura pué comportare da un lato ritornarci e
dall’altro influenzare positivamente altre persame vengono quindi indotte a visitarlo. In questo
modello il termine d’errore € composto da due elgimain effetto specifico individuale ed un
effetto random. Il problema principale di questalen e la correlazione tra la parte dell’errore ch
cattura gli effetti individuali e la variabile dipdente ritardata. Per analizzare questo modellzevie
quindi applicato l'approccio proposto da Arellanofi8l (1991), il quale comporta che la
regressione si stimi usando le variabili differeteidi un periodo (cosi da eliminare gli effetti
individuali) e impiegando dei ritardi di alcune Bsgtive come strumenti. In questo caso sono stati
usati due ritardi di alcune variabili esplicativaugti i ritardi della dipendente. Le stime prodott
indicano che la variabile esplicativa piu signifiga € la dipendente ritardata di un periodo, quest

sottolinea un forte legame nel numero di arriviiudisti tra i diversi anni.



Anche Munoz (2005) produce stime applicando iladetArellano-Bond. In questo articolo
viene analizzata la funzione di domanda di turigm&pagna da parte dei visitatori tedeschi, la
nazione é stata suddivisa in cinque parti (AndaluSatatonia, isole Baleari, isole Canarie e altro)
Sono stati implementati due modelli con diversaalmle esplicativa, nel primo é stato considerato
il numero di arrivi di turisti, mentre nel secondonumero di notti di pernottamento, entrambi
suddivisi nelle cinque diverse regioni. Come Jaitea esplicativa e stata inserita, tra le altre, la
dipendente ritardata di un periodo. Anche in queas® il modello e differenziato di un periodo e si
regredisce il logaritmo della variabile dipendestg logaritmo delle esplicative ma, a differenza
dell'articolo citato sopra, come strumenti venganiizzati solo due ritardi della dipendente. La
stima della variabile dipendente ritardata di urigu® e significativa, per questo l'autrice sothela
che toglierla dal modello di regressione compoliecsuna sovra-stima dei coefficienti delle altre
variabili esplicative.

Infine Habibi, Rahim, Ramchandran e Chin (2009%liamano la domanda di turismo in
Malaysia considerando 15 diverse nazioni di proxera dei visitatori. In questo studio la domanda
di turismo viene vista in termini di numero di &rrinumero di notti di pernottamento e di spesa
sostenuta dai visitatori. Anche in questo casoalgabili sono differenziate di un periodo, espresse
in termini logaritmici e, tra le esplicative, e tstanserito anche un ritardo della dipendente. I
termine d’errore € diviso tra la componente adteffessi (a sua volta suddivisa in due parti:
I'effetto specifico del tempo e I'effetto specifidelle diverse nazioni di provenienza dei turistla
componente che cattura gli effetti random. Le stiraegono prodotte col metodo Arellano-Bond
usando come variabili strumentali tutti i ritardglid variabile dipendente che non correlano col
termine d’errore (a sostegno di questa tesi viegasgntato il test di Sargan il quale indica, appunt
I'incorrelazione tra le variabili strumentali edtérmine d’errore). Per finire, come nei due casi

precedenti, le stime prodotte indicano una chiayaificativita della variabile dipendente ritardata
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3.2 Metodologia implementata in questa analisi: il modello Arellano-Bond

Il modello Arellano-Bond (1991) permette I'analidi modelli con dati di panel che sono
caratterizzati da una elevata numerosita campiar@sociata ad un esiguo numero di osservazioni
temporali, presentano tra le variabili esplicatarehe un ritardo della dipendente e le osservazioni
individuali sono caratterizzate da eteroschedaatecorrelazione.

I modello semplice, senza variabili esplicativigene, e nella forma autoregressiva del
primo ordine:

Yit=0Yie1 +Ni+ Uit (1)
coni =1,....Net=1,..,Tn; cattura I'effetto specifico individuale non ossdojacostante nel
tempo, sistematicamente correlato con ile ger il quale si assume chergd[= 0, mentrev;; €
I'errore caratterizzato dalla mancanza di correlagi seriale Hji] = E[uiLi] = O per t£Z s e
dall’'essere incorrelato con l'effetto individualgnfii] = O.

Inserendo le variabili esplicative strettamentagese, per le quali Epvig = 0, il modello
sopra diventa:
Yit= QYit1 + X +1Ni + Uit (2)
il problema della correlazione tra I'effetto spemfindividuale e le y.; viene risolto applicando la
trasformazione differenza prima al modello (2) o¢tedo:

Ayit = aAYi 11 + AX'if3 + Ayt (3)



'equazione (3) scritta per ogni singola personeedia:

_AYis_ B Ay, ] _AX'ia_ _AUi;
Ayia|= a| Ayz | + [AX4|B + | Avis (@)

| Byir]  [Dyira [AXr] | Ao
Ay, = aly; 1+ AX B+ Av; (5)

Applicando l'operatore differenza prima al model) si eliminan; come si vede
dall’equazione (3)ma rimane la correlazione tfsy;+1 = Vi1 - Vit2 € la partev; ., presente nella
differenza prima dell’erroréuv;j; = v - U; 1. Per stimare il modello & quindi necessario liztib di
variabili strumentalz; che non correlino col termine d’errore zkj;;] = 0. Le variabili che hanno
le caratteristiche per poter essere dei validinsémti, per la generica osservazione al tempot so
sia il vettore delle variabili esogeng, che i ritardi della variabile dipendentg Wi, .. Vi La
matrice degli strumenti jZsi presenta, quindi, come una matrice diagoriBlgtagi (2005);

Wooldrige (2002)):

v X 0
Yi1 Yi2 Xi'
Zi= Y Vi2 Yis Xi'

0 Vi1 Yiz . - - YiT2 X'

nella quale il vettorg’; = [ X'j1 X'i2. . .X't] contiene tutte le variabili strettamente esogene.

13
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Sia il modello (5) che la matrice di variabiliwtnentaliZi, sono specificati per ogni singola
unita campionaria ottenendo, rispettivamente, Naguni e N matrici, per semplicita di notazione,

quindi, verra usata la seguente forma matriciale:

Ay, _A)’1 -1 Axl_ Av, 4

AY =| Ay, |;  AX={Qy0 DX |5 §=[a B]"; Du=| Av|; Z=| 2

| Ayn | Ayn 1 AXn | | Auy | A

di conseguenza, considerando le N equazioni, ilath@d5) diventa

AY = AXd + Av (6)

La stima del vettore dei parama¥fiusando le variabili strumentali, prevede chessimato
in modo tale da minimizzare le quantitda campionac@rispondenti alle N condizioni di
ortogonalita EZ;'Avi] = 0.

E evidente, pero, che si & in una situazione dissdentificazione, il numero di condizioni
di ortogonalita, infatti, € superiore al numero garametri da stimare. In casi come questo si

possono ottenere N combinazioni lineari, linearméntipendenti, premoltiplicando E[Auvi] = 0

per una matrice non stocasti®®, la quale deve convergere in probabilita ad undrioea
simmetrica e definita positiva. In questo modo uhtero di condizioni di ortogonalita e pari al
numero di parametri da stimare e la nuova quamtitémizzata dqa,p) é:

[Z' (AY - AX3)]' W [Z' (AY - AX )] (7)
quindi,

&= (AX'Z WZAX) (AX'Z W Z'AY) (8)



e stima consistente die ha distribuzione asintotica normale.
La matriceW deve essere tale da rendere minima la varianzgatametri stimati. Il

modello Arellano-Bond usa come matriéé I'inversa della matrice data dal momento secondo
delle condizioni di ortogonalitaw = [van(Z;'Auv; )]™* = [E(Zi'AviAvi'Z)]™. Si osservi che sotto

I'assunzione di errori indipendenti ed identicaneethistribuiti si ha

[ Avid = { -0% s=t+1

0 trimhenti

quindi si puo scrivere BuiAv;'] = 6% G, doveG é la seguente matrice di dimensioni ( TxZY-2)

O 0 Q..-1 2 -1

a questo punto la matridd/ & data daw = [E(Z;'AviAvi'Z)]™ = [0% E(Z/'GZ))]™ la quale puo,
quindi, essere stimata ottenendo

W=[zZ(n0G)Z]™? 9)
da cui si calcola consistentemente il vettore deametri

S=[AXZ(Z( OG22 ZAX][AXZ (Z(I nOG)2)t Z2AY] (10)

Tramite I'equazione (10) si e risolto anche il ldeoma della correlazione tra il termine

d’errore e le variabili esplicative, ma rimane dansiderare il fatto che le osservazioni sono
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potenzialmente eteroschedastiche e quindi, in casie questo, per ottenere stime efficienti e
necessario procedere con un’ulteriore passaggibzzando le stime con i minimi quadrati
generalizzati (MQG). La matrice dei p&8iviene calcolata usando le matrice degli strum&nd i
residuiti; prodotti dalle stime con le variabili strumentali
W =7 AdAi'z (11)
le stime prodotte dal modello Arellano-Bond tenemgato anche dell’eteroschedasticiifyos ,
sono asintoticamente equivalenti a quelle prodditezando le variabili strumentalii e vengono
calcolate dalla seguente equazione:
Smac = [(AX'Z W Z AX)t (AX'Z W' 7 AY) (12)
L’assunzione alla base dellimplementazione dgilme con i minimi quadrati generalizzati,
@ che gli strumenti utilizzati nelle stim& siano validi. Si rende quindi necessario verificar
l'ipotesi E[z:vi] = O tramite il test di specificazione di Sargacolato nel seguente modo:
s =0Z(T, Z] Hi5Z,)Z' ~ 7
dove i gradi di liberta de,bjf-_;_- sono dati dalla differenza tra p, numero totalelidsigumenti

contenuti nella matric& e k, numero delle variabili esplicative presemti modello. E importante
ricordare che il test di Sargan € utilizzabile soé caso di un modello sovra-identificato, vale a

dire quando @ k.



4. Analisi preliminare dei dati

4.1 flussi turistici verso i comuni della Toscana

Il panel di dati a disposizione comprende gli areve presenze di turisti in 254 comuni
toscani. Il numero effettivo di comuni € di 281 rdato che alcuni sono troppo piccoli, per motivi
di privacy le statistiche ufficiali li fornisconoo® in modo aggregato (fonte dei dati: regione

Toscand). Le osservazioni sono annuali e riguardano uiogerdi tempo che va dal 2000 al 2007.

Gli arrivi indicano il numero di volte che i cligrsi presentano presso le strutture ricettive,
siano esse esercizi alberghieri o extra-albergltei esempio campeggi, ostelli per la gioventu,
appartamenti dati temporaneamente in locazionerigtitula privati). Gli arrivi possono essere
maggiori del numero di persone che si reca in uao taritorio, dal momento che ogni cliente puo
dar luogo a piu arrivi nello stesso anno. Le presetonteggiano le notti vendute dalle strutture

ricettive, misurando quindi la durata del soggiorno

Gli arrivi e le presenze sono osservati separatsameer i turisti nazionali e stranieri,
ma per quest'ultimi non é noto il paese di origihae. mancanza di informazioni riguardati le
diverse nazionalitd dei turisti stranieri compotianpossibilita di prendere esplicitamente in
considerazione nell'analisi importanti variabiliomomiche come il reddito pro capite delle varie
nazioni di origine. Inoltre non sono disponibilifenmazioni su altre variabili dagli effetti
potenzialmente molto rilevanti sull’afflusso turtst quali, ad esempio, le differenze dei prezzitra
vari comuni delle strutture ricettive o la spesettfiata dai turisti. Queste variabili, come siigty
nei capitoli precedenti, sono spesso inserite maégche che studiano il flusso turistico risuttan

significative.

! http://ius.regione.toscana.it/cif/stat/index-tams shtml
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Da una prima analisi si evidenzia che il numeraurdivi € piuttosto elevato e che gli arrivi
totali sono equamente divisi tra nazionali e s@aApianche se quest'ultimi si presentano
leggermente superiori. Inoltre, & evidente il fatte, in entrambi i casi, la tendenza é ad aumentar
nel tempo e che gli arrivi stranieri hanno subito lieve calo negli anni 2002-2003. Per quanto
riguarda le presenze, si osserva che, come pearigli, sono pressoché uguali tra nazionali e
stranieri, in questo caso pero sono i primi adresdiepoco superiori (Figura 4.1). Presumibilmente,
guesto e almeno in parte dovuto al fatto che igieQri stranieri che visitano la Toscana spesso Si
spostano anche in altre localita italiane, fermanhdm minore numero di notti nelle varie mete

turistiche, rispetto ai turisti nazionali.

Figura 4.1
arrivi 2000-2007 presenze 2000-2007
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Dividendo gli arrivi e le presenze per le divergevince toscane, si osserva una netta
differenza tra le due tipologie di turisti. Il maggnumero di visitatori stranieri si reca e petaot
nella provincia di Firenze (Figura 4.2a; Figuraad,3juesto e dovuto alla presenza del capoluogo di
regione che da solo ha un afflusso di arrivi ed duaata del soggiorno maggiore di tutte le altre
province prese singolarmente. Per quanto riguartlaisti nazionali la situazione e diversa, la

provincia con il maggior numero di arrivi rimanenwonque Firenze, ma la differenza tra questa e le



by

altre province toscane non € marcata tanto quant® per i turisti stranieri (Figura 4.2b). Per
sottolineare I'importanza del comune di Firenzdandbmanda dei turisti stranieri, piuttosto che dei
nazionali, basti osservare che, ad esempio, nél §06sta citta ha rappresentato il 35% degli arrivi
di stranieri ma solo il 15% degli arrivi nazionabsservando le presenze, invece, le province con
durata del soggiorno piu lunga sono Grosseto erhivo(Figura 4.3b), va sottolineato il fatto che
entrambe hanno sbocco sul mare e che insieme codgre circa due terzi del totale della costa

Toscana.

Figura 4.2a: arrivi di turisti stranieri per proeia (2000-2007)
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Figura 4.2b: arrivi di turisti nazionali per proeia (2000-2007)
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Figura 4.3a: presenze di turisti stranieri per proxa (2000-2007)
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Figura 4.3b: presenze di turisti nazionali per prowsa (2000-2007)
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La regione Toscana propone una classificazionea®iuni in base alla principale risorsa
turistica presente (Termale, Religiosa, Montagnagcuistre, Campagna\collina, Balneare,
Arte\affari, Altro). Grazie a questa divisione sita che, mentre circa il 60% degli arrivi di tuirist

stranieri si reca in comuni che appartengono diase arte\affari, I'80% degli arrivi di turisti

nazionali si suddivide equamente tra le categat@aifari e balneare (Figura 4.4). Si osservi che

sebbene il numero di turisti negli anni tenda achentare, queste proporzioni rimangono costanti

nel tempo. Infine, per quanto riguarda le presetaaijtuazione tra turisti stranieri e nazionali e

opposta, infatti la durata dei pernottamenti ppriini € maggiore nei comuni con risorsa turistica

arte\affari seguiti da quelli che appartengono allasse balneare, per i secondi invece le

permanenze tra queste due classi sono ribaltajaré-4.5).
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Figura 4.4
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Figura 4.5
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Poiché in alcune delle otto tipologie di destinaeiduristica utilizzate dalla regione Toscana

rientra un numero molto esiguo di comuni (per edergtipologie religioso e lacustre contengono



un solo comune ciascuna), alcune di esse sonoaggtegate seguendo un principio di analogia e

osservando I'andamento degli arrivi e delle preseBono state generate 4 nuove classi formate nel

seguente modo:

1. tipologia 1 (denominata arte/affari) = arte/affeeligiosa; termale; altro (41% dei comuni)

2. tipologia 2 (denominata campagna) = campagriadaplacuale (30% dei comuni)

3. tipologia 3 = balneare (11% dei comuni)

4. tipologia 4 = montagna (18% dei comuni)

Infine, dalle statistiche di base presentate nabelle 4.1 - 4.4, e interessante osservareache |

media e la mediana delle mete balneari sono piatdeispetto alle altre tipologie, a riprova del

fatto che il grande numero di arrivi della tipolagirte/affari osservato sopra, € determinato dad pe

dato dalla presenza della citta di Firenze.

Tabella 4.1 Logaritmo arrivi stranieri

TIPOLOGIA | N.OSSERVAZIONI MEDIA] MEDIANA | DEV. STD MIN MAX
arte/affari 824 8.5900771 8.484953 1.87458 0| 14.54882
campagna 6167.497253 7.560339 1.483282 0| 10.39964
balneare 216 9.689319 10.08504 1.22197 6.202534 11.22674
montagna 3766.333901 6.379231 1.527497 0| 10.605%
Tabella 4.2 Logaritmo arrivi italiani

TIPOLOGIA | N.OSSERVAZIONI MEDIA] MEDIANA | DEV. STD MIN MAX
arte/affari 824 8.8820624 8.935114 1.532121 3.637584 13.6280]
campagna 6167.492112 7.683688§ 1.33502 0| 10.32774
balneare 216 10.5668 10.86749 1.081391 7.409136 12.17224
montagna 3767.674092 7.593368 1.29063§ 4.844187 10.695671
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Tabella 4.3 Logaritmo presenze stranieri

TIPOLOGIA | N.OSSERVAZIONI MEDIA| MEDIANA | DEV. STD MIN MAX
arte/affari 824 9.972761 9.948814 1.655026 2.302589 15.46154
campagna 6169.181499 9.326789 1.444081 4.89784 11.87683
balneare 21611.50308 12.03525 1.22064 7.989899 13.1629
montagna 3767.791369  7.9337971 1.58595 1.791759 11.80929

Tabella 4.4 Logaritmo presenze italiani

TIPOLOGIA | N.OSSERVAZIONI MEDIA] MEDIANA | DEV. STD MIN MAX
arte/affari 824 9.993144 9.99884 1.408984 5.01728 14.52594
campagna 6168.733054 8.925107 1.277815 0| 11.33729
balneare 21612.24219 12.54958 1.210445 8.763584 13.960543
montagna 3768.943334 8.737975 1.190195 5.855074 11.49893

4.2 | fattori climatici e il turismo in Toscana

Per quanto riguarda i fattori climatici, 'analipresentata in questo studio prende in
considerazione la media delle temperature gioneheassime e minime. | dati provengono da un
precedente studio condotto da Chiesi et al. (200@mbito agronomico, nel contesto del quale le
rilevazioni giornaliere ottenute dalle centralineetgorologiche locali sono state interpolate
suddividendo la regione tramite una griglia formdta aree di ampiezza 1 km quadrato. | dati
meteorologici cosi ottenuti sono stati aggregéitiedlo municipale ed elaborati in modo da ottenere
indicatori climatici come, ad esempio, precipitazi@ temperature medie, massime e minime

annuali e stagionali.

Come prima analisi dell'interazione tra arrivi dristi e fattori climatici, vengono proposti
diagrammi a dispersione uniti a rette di regressiemplice. In particolare si valuta la relaziame t
gli arrivi (suddivisi tra turisti nazionali, straem e totali) e le temperature medie annuali massm

minime. Tutte le variabili sono considerate comarscalla media.



Da questa analisi preliminare si osserva comeuwmeato delle temperature massime sia
generalmente associato con una diminuzione deqyii @i turisti, soprattutto nel caso dei turisti
italiani (Figura 4.6). Le temperature minime, inggsembrano avere peso minore nelle scelte dei
visitatori (Figura 4.7). E interessante comunquturgoche, mentre un aumento delle temperature
minime comporta una diminuzione degli arrivi diistir nazionali, I'effetto sui turisti stranieri e
opposto. Infine, per questi ultimi la relazione teenperature massime ed arrivi € negativa mentre e

positiva tra temperature minime ed arrivi.

Questa analisi descrittiva dei dati suggeriscadjuiidea che le temperature massime e le
precipitazioni siano complessivamente piu rilevariipetto ad altri fattori climatici come
determinanti dei flussi turistici e che I'afflusslb turisti italiani sia piu sensibile alle condinio

climatiche rispetto a quello di stranieri.
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Figura 4.6: scatter plot e retta di regressioaddgaritmo arrivi e temperature massime
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Figura 4.7: scatter plot e retta di regrassiva logaritmo arrivi e temperature minime
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5. Risultati

Nelle analisi di seguito proposte vengono usate ecovariabili esplicative solo le
temperature massime. Come si € osservato nell&migscrittiva del capitolo precedente, infatti, le
temperature minime, al contrario delle massime, sembrano influenzare le scelte dei turisti. Del
resto sembra realistico che siano le temperatussima a esercitare un effetto piu rilevante sul

turismo, un’attivita altamente stagionale e con@eptevalentemente nei mesi estivi.

In questo capitolo si presentano risultati ottemiatia stima sia di modelli statici a effetti
fissi che di modelli dinamici (Arellano-Bond). Bdreei coefficienti stimati per queste variabili non
siano riportati in maniera esplicita nelle tabellee seguono, ciascuno dei modelli stimati include
un set completo di dummy annuali — rispettivaménh{001-2007) per i modelli statici e 6 (2002-
2007) per quelli dinamici. Inoltre, poiché tuttimodelli stimati sono nella forma semi-logaritmica,
in cui solo la variabile dipendente & espressaogalitmo, i coefficienti stimati delle variabili
esplicative, si possono interpretare come semieli@stcioé approssimano la variazione percentuale

della variabile dipendente associata ad una vanaziella esplicativa.

5.1 Analisi degli arrivi di turisti nazionali

Prendendo in considerazione i turisti nazionalipriimo modello presentato (tabella 5.1)
esamina l'effetto della temperatura massima mediauae (la media delle massime giornaliere)
sugli arrivi. Questa analisi evidenzia una assdciez negativa tra temperatura ed arrivi, che pero

non e significativa nel modello dinamico e lo éosdébolmente in quello statico.
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Tabella 5.1: Variabile esplicativa t.max annuatarfdard error tra parentesi)

Model l o statico Model | o di nam co
t. max annual e -0.0743* -0.0163
(0. 0434) (0. 0237)
Yit-1 0. 6085***
(0.0884)
N 2032 1524

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<. 01

[l risultato riportato sopra puo portare a pensare nel modello stimato siano implicite
restrizioni troppo forti e in definitiva irrealisthe. In particolare, comuni che offrono tipologie d
turismo diverse potrebbero non essere influenzateado eguale da variazioni della temperatura.
Per questo nel modello presentato nella tabella iBtPoducendo 4 termini di interazione, si
consente alle diverse tipologie di destinazioniedsere influenzate dalla temperatura massima
annuale in maniera diversa. | risultati pero noidewziano alcun effetto della temperatura sul
turismo nel modello dinamico, mentre in quello istaté significativo il coefficiente della
temperatura massima per la tipologia campagnaieodlj leggermente, quello della temperatura per
la classe arte/affari. Le variabili climatiche ngono comunque congiuntamente significative
nemmeno per il modello ad effetti fissi { 5+1.29, p=.27). Infine, nulla suggerisce che I'dffet
del clima sul turismo dipenda dal tipo di destioa®, i test di uguaglianza tra loro dei parametri
non rigettano l'ipotesi nulla in nessuno dei duedeib (F52551.27, p=.23 modello ad effetti fissi;

chi2(3)=1.48, p=.68 modello dinamico).



Tabella 5.2: variabili esplicative t.max annualptiiogia (standard error tra parentesi)

Model l o statico

Model | o di nam co

t. mx annual e*arte/ affari -0.0601* -0.0233
(0.0360) (0.0242)
t. max annual e*canpagna -0.1369** -0. 0105
(0.0683) (0.0283)
t. max annual e*bal neare -0. 0362 -0. 0395
(0.0449) (0.0353)
t. max annual e* nont agna -0.0339 -0. 0010
(0.0446) (0.0380)
Vit-1 0. 6304***
(0.0920)
N 2032 1524
Test uguaglianza a zero dei Fa 253 1.29 Chi 2(4) 2.04

coeff. della tenperatura

Legenda: *p<.1l; **p<.05; ***p<. 01

Noto che il turismo € un fenomeno stagionale, l@ralplausibile che il clima in alcuni

periodi dell’anno influisca sullo stesso piu chealtri. Purtroppo pero, la regione Toscana non ha

fornito dati mensili sugli arrivi e, per condurre@’analisi che tenga conto della stagionalita, i1 dat

annuali non sono sufficienti. Appare evidente chserire nel modello le quattro temperature

massime stagionali € problematico, dal momento leheorrelazioni tra di esse risultano essere

piuttosto elevate. Il problema della multicollingartra le variabili tende infatti a rendere larsdi
instabili e ad aumentarne la varianza. D’altro ogmero, I'elevata collinearita tra le variabili non

viola nessuna delle assunzioni del modello propostsicché lo stimatore utilizzato rimane

comunque consistente. In linea teorica, quindi, eBorcampione sufficientemente ampio, sarebbe

possibile ottenere delle stime soddisfacenti. Carcdnsapevolezza dei limiti del modello che

utilizza variabili climatiche stagionali, di seguiftabella 5.3) vengono presentati i risultati iodtie

da questo tipo di approccio.
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Tabella 5.3: variabili esplicative temperature si@& stagionali (std. err. tra parentesi)

Model | o statico Model | o di nam co
t.max prinmavera 0. 0380 0. 0264
(0.0330) (0.0240)
t.mx estate -0.0634* -0.0433*
(0.0349) (0.0222)
t. max autunno -0. 0077 0. 0507***
(0.0247) (0.0188)
t.max inverno -0. 0358 - 0. 0444**
(0.0239) (0.0212)
Yit-1 0. 6226***
(0.0884)
N 2032 1524
Test uguaglianza a zero dei Fa, 253 1. 54 Chi 2(4) 12.80**
coeff. Della tenperatura

Legenda: *p<.1, **p<.05, ***p<.01

| risultati sembrano essere interessanti, i safglie variabili esplicative, infatti, sono
plausibili. Coefficienti positivi delle stagioni termedie suggeriscono che, in primavera ed in
autunno, temperature piu elevate favoriscono iistobo, mentre la negativita delle stime delle
temperature invernali ed estive, indicano che uneaio della temperatura comporta una riduzione
degli arrivi. Inoltre, il modello statico e quelldinamico, al di la dei livelli di significativita,
producono stime piuttosto vicine. Infine, il testuguaglianza tra loro dei coefficienti del modello
dinamico rifiuta l'ipotesi nulla (chi2(3) = 12.7¢, = .0052), indicando quindi, che le temperature

nelle varie stagioni hanno effetto diverso suglivar

Supponendo che, al di fuori delle localita di mgni@, la temperatura invernale non abbia
effetti sostanziali sull’influsso di turisti, si @poone (tabella 5.4) una versione alternativa del
modello precedente che contiene come variabiliiesple le temperature primaverili, estive,

autunnali e che esclude dal campione i 47 comumiatitagna. Le stime delle variabili significative



sono analoghe al modello esposto sopra (tabel)agbiBdi, nel complesso, i risultati sono tra loro

compatibili.

Tabella 5.4: variabili esplicative temperature giagli escluso l'inverno e la tipologia montagna
(std. err. tra parentesi)

Model l o statico Model | o di nam co
t.max prinavera -0. 0079 0. 0135
(0.0442) (0.0266)
t.mx estate -0.0783** -0. 0475*
(0.0380) (0.0244)
t. max aut unno -0. 0096 0.0671***
(0.0298) (0.0237)
Yit-1 0.5644***
(0.1026)
N 1656 1242
Test uguaglianza a zero dei ;
coeff. Della tenperatura F3, 206 2. 07 Chi2(3) 8.47**

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<. 01

Per finire, si € voluto analizzare singolarmentdusso turistico nelle mete tipicamente
montuose, considerando che le stagioni con magdimiemo sono I'estate e linverno. Non
sorprende che le stime prodotte (tabella 5.5) esjphe abbiano livelli di significativita molto
elevati, ma puo essere interessante osservareni degcoefficienti: gli inverni piu caldi sono

associati a riduzioni degli arrivi, le estati piide ad aumenti degli arrivi.

Un approccio alternativo — e meno vulnerabile ebfgmi di collinearita tra le variabili
esplicative — e riconoscere la possibilita chedglte dei potenziali turisti se visitare 0 meno una
data destinazione siano influenzate anche dallpdesture dell’anno antecedente a quello del loro

potenziale arrivo. Con lo scopo di verificare qadapbtesi si sono condotte due analisi distinte.
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Tabella 5.5: variabili esplicative temperature gingli (estate

montagna (std. err. tra parentesi)

ed inverno) solo per la tipologia

Model | o statico Model | o di nani co

t. mx estate 0. 0456 0. 0429

(0.0813) (0. 0628)
t. mx inverno -0.0376 - 0. 0949*

(0.0423) (0.0547)
Y1 0. 4667**

(0. 1947)

N 376 282
Test uguaglianza a zero dei F2 46 0. 40 Chi2(2) 3.63
coeff. Della temperatura

Legenda: *p<.1l; **p<.05; ***p<.01

La prima vede come variabili esplicative la tempaia massima media annuale e la stessa

ritardata di un periodo (tabella 5.6). | risultatino pressoché analoghi tra i due modelli (stagico

dinamico), evidenziando la significativita dei ciigénti delle temperature ritardate di un periodo,

questa e debole per il modello dinamico il qualebeeccetta Iipotesi di significativita congiunta

dei parametri.

Tabella 5.6: variabili esplicative t.max annualitGanpo t e t-1) (sdt. err. tra parentesi)

Mbdel | o statico Model | o di nami co
t. max annual i -0.0042 -0. 0222
(0.0298) (0.0231)
t.max annuali (t-1) -0.1352** -0. 0512*
(0.0648) (0.0297)
Yit-1 0. 6130***
(0.0895)
N 1778 1524
Test uguaglinza a zero dei ;
coeff. della tenperatura F2,253 2. 20 Chi 2(2) 5.02*

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<. 01



Il secondo modello proposto parte dalla considersziche i turisti maggiormente interessati
al clima, sono coloro i quali si recano in Toscar& periodo estivo. Viene allora presentata
I'analisi contenente come variabili esplicativetémperatura della stagione estiva, contemporanea
al periodo della variabile dipendente e ritardatardperiodo (tabella 5.7). | segni dei coefficient
nei due modelli sono gli stessi e sostengono lactes temperature estive elevate comportino una
riduzione dei flussi turistici. Di contro pero ibefficiente della variabile esplicativa ritardataud

periodo € significativo solo nel modello dinamicoi éest sulla significativita congiunta dei

parametri e sull’'uguaglianza tra gli stessi, nes chodelli analizzati, sono contrastanti.

Tabella 5.7: variabili esplicative temperatura giag estiva (al tempo t e t-1) (std. err. tra peesi)

Mbdel | o statico Model | o di nami co
t.mx estate - 0. 0554* -0.0343**
(0.0322) (0.0158)
t.max estate (t-1) -0. 0051 -0.0475%**
(0.0090) (0.0183)
Yiia 0. 6097***
(0.0913)
N 2031 1524
Test uguagl i anza a zero coef.
del | a tenperatura F2,253 1.52 Chi 2(2) 12.29***

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<. 01

5.2 Analisi degli arrivi di turisti stranieri

Per condurre I'analisi riguardante gli arrivi dristi stranieri, si procede in modo analogo a
quello descritto per i turisti nazionali. Inizialme si propone un modello contenente come
variabile esplicativa climatica solo la media dédeperatura massima annuale (tabella 5.8). | segni
dei coefficienti di entrambi i modelli, statico é@mdmico, sono negativi ma in nessuno dei due la

temperatura appare significativa.
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Tabella 5.8: variabile esplicativa t. max annuatd err. tra parentesi)

Model l o statico Model | o di nam co
t. max annual e -0.0831 -0.0180
(0. 0560) (0.0314)
Yit-1 0. 5142**=*
(0.1027)
N 2032 1524

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<.01

Dato che, anche nel caso di turisti stranieriagianevole pensare che tipologie diverse di
turismo non siano influenzate allo stesso mododtiala, si procede analizzando gli arrivi in
funzione delle temperature massime annuali intexagin le 4 categorie turistiche (tabella 4.9). Dai
risultati, nel modello statico appare debolmengmnificativa solo la stima del coefficiente della
temperatura massima annuale, mentre, per quantardg il modello dinamico, nessuna variabile
risulta esserlo. Inoltre, i test condotti per vieafe l'uguaglianza tra loro dei coefficienti dei
parametri climatici, non rifiutano l'ipotesi nulla entrambi i modelli (F2s3= 1.31, p = .2674 per il
modello statico; chi2(3) = 1.05, p = .788 per ildetho dinamico). Nulla va quindi a sostegno del

fatto che le temperature nelle varie categoriestighe influenzino gli arrivi in modo diverso.

Tenendo presente tutte le considerazioni fatteesgaenza sul problema della correlazione
tra le variabili climatiche stagionali, nella taleel5.10 si procede comunque col presentare
un’analisi che vede come variabili esplicative éenperature massime stagionali. Le stime dei
coefficienti dei due nodelli sono simili ma, meninel modello statico risultano essere molto
significative 3 variabili, in quello dinamico appadebolmente rilevante solo la temperatura
massima della stagione estiva. Inoltre, i test otthehel modello dinamico, portano ad accettare

l'ipotesi di uguaglianza dei coefficienti. Vistirisultati prodotti quindi, si puo concludere che



nemmeno le temperature nelle diverse stagioni gidevanti volendo analizzare gli arrivi di turisti

stranieri.

Tabella 5.9: variabili esplicative t. max annualgdtogia (std.err. tra parentesi)

Model l o statico Model | o di nam co
t. mx annual e*arte/affari -0. 0894+ -0.0213
(0.0502) (0.0328)
t. max annual e*canpagna -0. 1315 -0.0184
(0.0828) (0.0372)
t. max annual e*bal neare -0. 0247 0.0111
(0.0741) (0.0441)
t. max annual e* nont agna -0.0326 -0.0112
(0. 0564) (0.0470)
Yit-1 0. 5004***
(0.1067)
N 2032 1524
Test uguaglianza a zero dei Fa 253 1.31 Chi 2(4) 1.42
coeff. della tenperatura

Legenda: *p<.1l; **p<.05; ***p<. 01

Tabella 5.10: variabili esplicative t.max stagioriadlt. err. tra parentesi)

Model | o statico Model | o di nam co

t.max prinavera 0. 1227*** 0. 0382
(0.0348) (0.0277)

t. mx estate -0.0776** -0.0471*
(0.0320) (0.0244)

t. max autunno -0.0264 0. 0337
(0. 0270) (0.0244)

t. mx inverno -0.1166*** -0.0374
(0.0376) (0.0318)

Yit-1 0.5517***

(0.1115)

N 2032 1524

Test di uguaglianza a zero dei Fa,6253 5. 11*** Chi 2(4) 4.95

coeff. della tenperatura

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<. 01
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Infine, & ragionevole pensare che i turisti sedrsiano piu informati sul clima degli anni
precedenti a quello in cui si recano in visita iosGana, per questo, l'ultimo modello di seguito
considerato, ha come variabili esplicative la terapga massima annuale, contemporanea alla
variabile dipendente, e ritardata di un periodaisultati di queste analisi sono riprodotti nella
tabella 5.11. Delle variabili climatiche, apparéddinente significativa solo I'esplicativa ritardata
di un periodo nel modello statico. Oltre a cio, eistt suggeriscono che i coefficienti delle
temperature, anche congiuntamente, non risultaser@ssignificativi e, in entrambi i modelli, le

variabili climatiche appaiono statisticamente ugtralloro.

Tabella 5.11: variabili esplicative t.max annuglit{1) (std.err. tra parentesi)

Mbdel | o statico Model | o di nami co
t. max annual i -0.0404 -0. 0147
(0.0321) (0.0305)
t.max annuali (t-1) -0.0638* 0. 0152
(0.0361) (0.0388)
Yit-1 0.5161***
(0.1021)
N 1778 1524
Test uguaglinza a zero dei ;
coeff. della tenperatura F2,253 1.91 Chi 2(2) 0.33

Legenda: *p<.1; **p<.05; ***p<.01

Tutti i modelli proposti in questo capitolo, durgyportano a concludere che le temperature
massime non influenzino gli arrivi di turisti stian. In effetti, anche in linea teorica, € poskbi
che i visitatori stranieri scelgano una destinagiduristica piuttosto che un’altra, sulla base di
considerazioni di carattere culturale ed econompiaftosto che climatico e che, in aggiunta,
dovendo presumibilmente programmare il loro viaggio anticipo, non abbiano molta flessibilita

di adattamento alle condizioni climatiche.



5.3 Analisi delle presenze

Per analizzare le presenze la variabile dipendest¢a € la durata media del soggiorno
espressa in logaritmo (nel seguito si usera il iteenpresenze per semplicita), calcolata come
presenze totali sugli arrivi totali. | modelli pr&s considerazione per I'analisi delle presenzosos

gli stessi usati sopra nello studio gli arrivi.

Tutti i risultati ottenuti pero, portano a ritenecbe le presenze non siano in alcun modo
influenzate dalle temperature, né considerandaefazione con le varie tipologie di turismo, né
utilizzando come variabili climatiche la media @ellemperature massime stagionali. Data la

mancanza di significativita statistica dei modedii¢ preferito quindi non presentarne i risultati.

Per quanto riguarda i turisti stranieri questi iesjppaiono scontati, gia nei modelli
riguardanti gli arrivi, infatti, le temperature ngresentavano alcuna influenza sulla variabile
dipendente. Anche le conclusioni tratte sulle pmesedi turisti nazionali, comunque, sono
ragionevoli. E di fatto intuibile che i viaggiataiano influenzati dal clima al momento della szelt
della destinazione turistica, la quale si tradueglinarrivi e che, al contrario, la durata della
permanenza dipenda da motivazioni estranee allpetura e maggiormente legate a fattori

economici.
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6. Considerazioni conclusive

Le osservazioni riguardanti la domanda di turisngdla regione Toscana, Si presentano
come dati panel caratterizzati da un breve pertedgorale (T = 8) e, d’altra parte, da un elevato
numero di osservazioni ('ammontare totale deghlivare delle presenze nelle varie strutture
ricettive in ciascuno dei 254 comuni della regiort®) & quindi usato il modello Arellano Bond,
comunemente implementato in questi casi, dovetradra le variabili esplicative appare anche la
dipendente ritardata di un periodo. Parallelameldgestesse funzioni di domanda, sono state

analizzate usando anche modelli ad effetti fissi.

In questo studio si sono analizzati gli arrivi epiesenze di turisti separatamente, sia per
viaggiatori nazionali che stranieri. In tutti i mabl considerati appare evidente e, anche a priori

piuttosto scontata, la significativita della vailaldipendente ritardata di un periodo.

Dato il ridotto numero di anni a disposizione peesta analisi, sono state utilizzate, come
fattori climatici, solo le temperature massime. Qonpanel caratterizzato da un periodo di tempo
piu lungo, sarebbe stato possibile osservare cange@rhanda di turismo si muova in conseguenza
ad effetti climatici a lungo termine quali, ad egém 'aumento del livello del mare, I'erosione
delle coste o il cambiamento del paesaggio dovuiaare del tipo di coltivazioni. Nonostante
cio, i risultati lasciano pensare che, almeno pgantp riguarda i turisti nazionali, I'effetto di

fluttuazioni climatiche anche entro i limiti delfdinario, possa essere non trascurabile.

E evidente che con dati su arrivi e presenze riesaiebbe stato possibile implementare
dei modelli piu soddisfacenti, il turismo infattiuln fenomeno stagionale ed e difficile misurare
I'effetto dato dai fattori climatici usando datirarali. Tuttavia, osservando i risultati ottenutgku

arrivi di turisti nazionali, le conclusioni a cuié giunti, portano a pensare che la temperatura no



influenzi la domanda sulla base delle diverse tig@ di destinazioni. L'effetto del clima sul
turismo appare, piuttosto, legato alle varie staigion particolare, risultano essere significativi,
coefficienti delle temperature massime estive eturmali. Come sottolineato nel capitolo 5,
applicando questo tipo di modelli, si deve comunfgue attenzione alla presenza di collinearita tra
le variabili esplicative, tuttavia, va anche coesato il fatto che la correlazione tra quest'ultime

non viola nessuna delle ipotesi alla base del nimdaplementato.

Inoltre, trattando ancora gli arrivi nazionali,nilodello proposto contenente le temperature
massime annuali ritardate di un periodo, fa coraledahe i turisti sono influenzati nelle loro seelt

anche dal clima riscontrato nella regione I'annteeadente al loro arrivo.

Infine, le analisi condotte sugli arrivi di tutisgtranieri e sulle presenze, considerate in
termini di durata media del soggiorno sia per istustranieri che nazionali, in nessun caso hanno
prodotto risultati significativi. Cio € ragionevoache in termini teorici, in quanto e possibile ch
la scelta delle destinazioni, da parte dei visrtastranieri, e la durata del soggiorno, non siano

determinate dalle temperature, bensi fortementatdala motivi economici e culturali.
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